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Nouvelle version 0.7.6 05/07/2016
RTeMis [R Text Mining Solution] est un environnement graphiqui: de travail sous R per- Nouvelle version 0.7.5 02/03/2016
mettant de créer, manipuler et analyser des corpus de textes. Il a été congu pour limiter les
effets de « boite noire », auxquels sont souvent confrontés les utilisateurs de logiciels de
statistique lexicale, et favoriser la réflexivité dans I'usage sociologique des données tex-

Nouvelle version 0.7.4 19/08/2015
Nouvelle version 0.7.323/01/2015

tuelles. Nouvelle version 0.7.2 06/09/2014

L'architecture statistique de l'environnement R.TeMi$ est fournie par le paquet tm déve-

loppé par Ingo Feinerer (Feinerer, 2008; 2011; Feinerer, Hornik & Meyer, 2008). Celui-ci a été
complété par d’autres paquets classiques de R comme ca pour la représentation des ana- Administration
lyses factorielles des correspondances (Nenadic & Greenacre, 2007). Enfin des paquets

Connexion
spécifiques ont été développés pour faciliter 'usage de R.TeMis dans le domaine des

- - . o . Flux RSS des articles
études sur les médias, par exemple pour la gestion des corpus constitués depuis la base de

données d’articles de presse Factiva. RSS des commentaires
Site de WordPress-FR
Afin de faciliter 'usage de R.TeMi$ aux néo-utilisateurs de R, le développement d’un envi-

ronnement graphique a été privilégié. Celui-ci se présente donc comme un menu de R
Commander (Fox, 2005).

RTeMiS est développé par Milan Bouchet-Valat (Ined) et Gilles Bastin (Sciences Po Gre-
noble, Pacte).

Ce document ne remplace pas un guide d’utilisation du logiciel mais montre une utilisation
« pas a pas » et le paramétrage des menus avec un exemple de corpus.
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Installer R.TeMiS

Si R est déja installé sur votre ordinateur, il faut le charger et lancer I'installation du plugin depuis le
gestionnaire de packages ou avec les instructions suivantes (connexion a Internet requise) :

install.packages ("RcmdrPlugin.temis")

Si non, il faut le télécharger depuis http://rtemis.hypotheses.org/installation

Sous Windows, le plus simple est de télécharger le programme d’installation en cliquant sur le
lien https://cloud.web.ined.fr/index.php/s/hdT5DASExQbWMRX/download. Il permet d’installer en
une seule fois, R et tous les packages nécessaires a R.TeMiS

Windows sk

Les utilisateurs de Windows peuvent télécharger un programme d’installation qui
prendra soin de tout ici : https://cloud.web.ined.fr/index.php/s/hdT5DASEx-
QObWMRX/download. A la fin de linstallation, une icone RTeMiS sera créée sur le bu- %

reau. C'est prét. 7 - B
Ouverture de R.TeMiS-0.7.6_R-3.3.2.exe e |

Mac OS x Vous avez choisi d'ouvrir:

=7 R.TeMiS-0.7.6_R-3.3.2.exe

qui est un fichier detype: Application (121 Mo)
Les utilisateurs de Mac OS a partir de : https://cloud.web.ined.fr

chier .pkg a cette adresse : Voulez-vous enregistrer ce fichier 7

suite installer le paquet Rc : ==
Enregrstrerleﬁchler| l Annuler ]

lisez d&ja R » en bas de cett

Il suffit ensuite de lancer I'exe et de suivre les instructions écran par écran.

Tutoriel de R.TeMiS

Se référer a la page fonctionnalités sur http://rtemis.hypotheses.org/r-temis-pas-a-pas.

Toutes les opérations sont documentées dans le bouton des fenétres de paramétrage des
procédures.

Voir aussi : Milan Bouchet-Valat et Gilles Bastin, « RcmdrPlugin.temis, a Graphical Integrated Text
Mining Solution in R », The R Journal, 5 (1), 2013, p. 188-196.
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La démarche d’analyse

Avant d'utiliser les menus de R.TeMiS, il est important de se situer dans la démarche d’analyse d’un
corpus au moyen des méthodes de la statistique textuelle.

Aprés avoir importé ses données en spécifiant ses choix sur le type de corpus (texte ou tableur), la
langue, la lemmatisation, le traitement des mots-outils ou des chiffres (importation du corpus) il faut
« explorer » ses données avec des calculs de fréquences de « mots » (Afficher le lexique), des tris a
plat et tris croisés sur les variables qualitatives (métadonnées).

Selon la problématique a traiter, il conviendra d’utiliser les méthodes adaptées pour rechercher les
co-occurrences (analyses factorielles ou classifications), calculer des distances entre mots
(dissimilarités), lister les mots spécifiques (spécificités), ou traiter ensemble les mots et les
métadonnées (analyses factorielles).

L’analyse des concordances est également une aide a l'interprétation trés précieuse.

R.TeMiS permet de créer des sous corpus ou de supprimer des mots (gestion du corpus) et de
relancer de nouvelles analyses rapidement.

Figure 1 : Démarche d'analyse

Importer les données Par fréquences
s Afficher le lexique ,—é
Ve 4 Par ordre alphabétique

Descrire le corpus (™ ———
r - r 3 ™y - .\.
Décrire les méta données I Analyser un corpus

Calculer des spécificités par groupe (méta données, ...}

Modifier la lemmatisation  Lemm atiser O/N Rechercher des thématiques (mots coocurents)  AFC/ CAH sur TLE

Afficher des concordances \‘ Identifier Qui dit quoi (mots et méta données)  AFCsur TLA

Les données utilisées dans ce document sont extraites du projet EuroBroadMap
(http://www.eurobroadmap.eu/). Nous traitons les réponses des étudiants interrogés en Chine a une

guestion posée comme suit : « Quels sont les mots que vous associez le plus a I’« Europe » ?
Choisissez 5 mots au maximum ».

Encadré 1 : Pourquoi choisir R.TeMiS

Ce plugin de RCommander permet a un débutant de s’initier a la programmation R et aux fonctions
du package tm (text mining). Le script est généré au fur et a mesure du paramétrage des fenétres
correspondantes aux principales méthodes de la statistique textuelle. Les résultats et graphiques
peuvent étre exportés.

Le script R peut étre intégré dans des routines et étre sauvegardé pour réplication.




mai 2017

Lancer R.TeMiS

Exécuter la commande : library (RcmdrPlugin.temis) a partir de la fenétre RGui (et pas R Studio).

Ou (suivant l'installation et votre environnement) directement a partir de I'icone :

2
Ici, nous utiliserons les différentes rubriques du menu |Ana|yse textuelle‘ de R Commander

F —— R —— e
& R Commander e - = = | @ g
Fichier Edition Données Statistiques Graphes Modéles Distrib [Analyse textuefle | Outils  Aide
= (- = 1 Importer un corpus...
@ Données : corpusVars |  Editer | |} Visualiser I p P :
L ) (SN I Afficher le corpus actif
Se ript R R Markdown | Dictionnaire des termes >
——— Gestion du corpus L
vae <- vocabularyTable (dem, wordaDrm, "annee", "globka Distribution des documents > "
barchart(t ["0"—'[':{;- S =y QropeEALAERE), stack=ERLSR Analyse descriptive du lexique L¢
main="Bilan lexical par annee", auto.key=TRUE) -
atcr(voc, "title™) <- "Bilan lexical par annee |(somme Analyse des correspondances
voe Classification ascendante hiérarchique *
dict <- termsDictionary(dtm, "occurrences”) Exporter des résultats dans le rapport  »

atcr(dicc, "ticle") <- "Dicrionnaire des termes par ndfBYE O OCCUTYENCES™
dict B

Sortie

Importer un corpus constitué de textes « courts »
Dans notre exemple, les réponses sont constituées de quelques mots, on peut donc parler de textes
courts®. C’est aussi le cas de réponses a des questions ouvertes ou de titres d’articles.

Figure 2 : Extrait du tableau contenant les textes courts a analyser et les variables qualitatives associées (métadonnées)
A B C D H F G H 1 ] K L M

1 D2_agr G_City G_Study Al Gender AX_NblA10_LevincAll_LevEdiAl2_|evEdi Al3_Rankl PaysVis Mixit Nblang VecuEtranger
2 alot of islands winding coastline small in area deve WUH HEA F 2 Incl EduF2 EduM2 (4) Sup Nb_Vis_O Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
3 |aplace for old-age pension NKG HEA F 2 Incl EduF3 EduM3 (3) Nat Nb_Vis_O Mixit N 2lang Vecu_etra_N
4 advanced civilized developed CAN BUS M 2 Incl EduF2 EduM2 (3) Nat Nb_Vis_O Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
5 advanced cultural sports environmental protection CAN HEA M 2 Incl EduFl EduM1 (3) Nat Nb_Vis_O Mixit N 2lang Vecu_etra_N
6 advanced developed modern environmental prote WUH ART M 1 Incl EduF2 EduM2 (3) Nat Nb_Vis_O Mixit_ N  0-1llang Vecu_etra_N
zladvanced flourishing dense population whitey CAN HEA M 2 Incl EduF3 EduM3 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit N 2lang Vecu_etra_N
8 advanced science and technology NKG HEA M 2 Incl EduFa EduM4 (3) Nat Nb_Vis_la:Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
9 |advanced welfare comfort life SHA ART M 2 Incl EduF3 EduM2 (5) Glo Nb_Vis_O Mixit N 2lang Vecu_etra_N
10 aging society developed many languages high stantSHA SHS F 2 Incl EduF2 EduM3 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
11 an organicwhole SHA ENG M 2 Incl EduF2 EduM3 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit_N  2lang Vecu_etra_N
12 ancient peaceful developed open fervidly WUH HEA F 2 Incl EduFl EduM1 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
13 art beautiful rich elegant power CAN SHS F 3 Incl EduF2 EduM1 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit_N  3lang Vecu_etra_N
14 barbarous rich uncourteous advanced invasion BIS HEA M 2 Incl EduF2 EduM2 (3) Nat Nb_Vis_O Mixit_N  Zlang Vecu_etra_N
15 beautiful abundant heaven distant shadowy NKG ENG M 2 Incl EduFl EduM1 (1) Loc Nb_Vis_O Mixit_N  2lang Vecu_etra_N

(Source EuroBroadMap, 2009)

2 . . A . erc s . ops 2
Certains menus ou affichages peuvent étre sensiblement différents selon la version utilisée.
3 N .
Le cas des textes longs est abordé a la fin de ce document
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-

5 Impaorter un corpus | %
Importer un corpus a partir d'un :
| Répertoire contenant des fichiers textes bruts
i@ Tableur (CSV, XLS, ODS..)
"1 Fichier{s} XML ou HTML Factiva
"1 Fichier(s) HTML LexisMexis
~ Fichier(s) HTML Europresse
1 Fichier(s) Alceste
"' Recherche sur Twitter
Langue des textes du corpus: Frangais {frj hd
Encodage des fichiers : dé;tecterautnmatiquement A
Découpage des textes:
[7] Découper les textes en docurnents plus petits
Longueur des nouveaux documents : 5 paragraphes

Traitement des textes:

[ Ignorer la casse

[¥] Supprimer la ponctuation

[ Supprimer les chiffres

[ Supprimer les mots vides

[¥] Extraire les radicaux (lemmatisation)

|| Editer la lemmatization manuellement

&) ide I «f OK H ¢ Annuler

Importer un corpus|

Comme ces textes trés courts sont saisis dans un tableau, sélectionner Tableur et utiliser de

préférence des fichiers « texte » avec délimiteur (.csv)”.

Sélectionner la langue des textes du corpus (ici les réponses ont été saisies en anglais).

Découpage des textes (cas des fichiers textes bruts)

Si les textes sont longs, on peut les réduire en unités plus petites (appelées documents) par

paragraphes. Le traitement de textes longs est abordé en fin de document.

4 . . . .
Les fichiers .xls ne sont pas toujours reconnus, selon la version.
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Traitement des textes

Si des mots ont été écrits en majuscules, ou que la premiére lettre d’'un mot est en majuscule, cocher
cette case Ignorer la casse permet d’éviter qu’une lettre écrite en majuscule rende un mot différent
du méme mot écrit tout en minuscules.

L’option Extraire les radicaux permet de regrouper sous le méme terme les mots de méme racine.
L'option Editer la lemmatisation manuellement permet de modifier la lemmatisation proposée par
défaut (voir la fin du document).

Cocher Supprimer les mots vides correspond & supprimer les mot-outils (stopwords’) ; on peut aussi
Supprimer les nombres.

Pointer sur le fichier a importer (Ici EBM_CHN.csv vu plus haut)

L7 =
5 Quvrir - pr— ﬁ
r S = =
Uu g & 4 — | hd | +?| Rechercherdans : Data e l

Organiser = Mouveau dossier Ze S | lﬁl
B Bureau = Mom Modifié le Type
_.9: Corbeille = o R . .
: ) a distribuer 21 /08,2014 12:35 Dossier de fichiers
| Emplacements = o
& Iramuteq /0872014 12:35 Daossier de fichiers
: RTeMis 21/08/2014 12:35 Dossier de fichiers
i
ol [ spad 21/08/2014 12:36 Dossier de fichiers
= | =] EBM_CHM.csv 25/11/2013 0953 Fichier C5V
. EH EBM_CHM.xls 28/11/2013 14:49 Feuille Microsoft E...
dk
o LI|
4 | = Bibliotheques
|5 Documents
(] Images
’Jﬁ' Musique - 4| 1| b
Mom du fichier: EBM_CHM.csv - [Tous les types pris en charge (* v|
l Ouvrir ] | Annuler ‘

Sélectionner le fichier puis R.TeMiS demandera de préciser la variable texte a utiliser et de
sélectionner les variables qualitatives a importer :

*Voir la liste des "Stopwords" de tm en francais et en anglais en annexe.
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@ Sélectionnez la variable de texte |_E‘F@iﬁi Sélectionner les variables a importer : ;,u

Sélectionnez [a variable contenant le texte des document | Sélectionner les variables du COTpUS & Importer :

'Eucune variable -
City T
[ State

Gender Gender

State
Age o > Age_c
Levinc
LevEdu_f

@ Aide ‘ [ of OK ] ‘ 98¢ Annuler | |Local Rank

= PaysVis
it
Mblang
VecuEtranger
num
02_Mbansw
02_answl
D2 _answ2
02_answ3
02_answd
02_answh -

m. |

&) aide | [ of OK H ¢ Annule

Le corpus est chargé en mémoire.

> dtm

<<DocumentTermMatrix (documents: 1140, terms: 974)>>
Hon—-/sparse entries: 5010/1105350

Sparsity r 100%

Maximal term length: 15

Le tableau lexical appelé dans R DocumentTermMatrix est formé de 1140 lignes (unités statistiques)
et 974 colonnes (termes). Il contient 5010 cases des valeurs non nulles (occurrences) et 1105350
cases vides (on dit que c’est un tableau hyper-creux).

Les unités statistiques appelées « documents » correspondent aux 5 mots cités par les étudiants.

Le terme/mot le plus long est composé de 15 lettres.
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Afficher le corpus actif

Permet de visualiser le corpus dans R.TeMiS.

G Corpus actif

i
clean fashionable healthy civilized
2

3

4

gleichschaltung contradiction civilized bright future

Le corpus actif contient 1140 documents et 974 termes.

developed economy beauteous environment linguistic diversity

small area small population good environment beautiful scenery

(Source EuroBroadﬁhap,ZOOQ)

Ici, chaque réponse correspond a un document car il n’y a pas eu de découpage des textes en

documents plus petits.

Afficher le lexique

Le menu \Dictionnaire des termes| affiche le lexique par ordre alphabétique (ou nombre

d’occurrences).

Figure 3 : Affichage du lexique par ordre alphabétique (avec lemmatisation)

> attr({dict,

> dict

abundance
abundant
abustle
academic
accidental
acquaintance
acracholia
active
admiring
advance
advanced
asgean
aesthetics
aestheticism
after

sasdinmot

seadinot

"title") «- "Dictionnaire des termes par ordre alphabétigue”
Ccourrences Terme.Racine Ccc. racine Mot wvide Supprimé
1 abund g
7 abund 8
1 abustl 1
4 academ 4
1 accident 1
1 acquaint 1
1 acracholia 1
2 activ 2
1 admir 1
1 adwvanc 97
96 adwvanc 97
1 aegean 1
1 aesthet 1
1 aesthetic 1
1 after 1 Mot wide

T Mot wrd Ao

(Source EuroBroadMap, 2009)

Lors de cette étape, on peut visualiser le résultat du traitement du corpus (extraction des radicaux et

suppression des mots vides®).

6 . . . . .
Pour visualiser la liste des mots vides en anglais (stopwords) lancer la commande stopwords("en") dans la

fenétre de script.
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Encadré 2 : Sauvegarder les résultats au fur et a mesure des calculs

1. Générer un rapport

Les résultats des différentes opérations de l'analyse textuelle peuvent étre sauvegardés au fur et a mesure
dans un fichier par le menu Exporter des résultats dans le rapport. Cette procédure crée un fichier dans le
navigateur (.html).

r —
tcennis _ (=] |

T

Fichier Edition Données Statistiques Graphes Modéles Distributions [Analysetextue[le Outils  Aide |

R Données - corpusVars Editer || Visualiser | Modéle  Importer un corpus. ..
Afficher le dictionnaire des termes

Fenétre de script

|wordsDtm <- DocumentTermMatrix (demCorpus, ccmt:ml=l:|.sl Gestion du COTRES
Inf))) Distribution des documents L4
rm (dtmCorpus) Analyse descriptive du lexique 4

|wvoc «<- wocabularyTable (dtm, wordsDtm)

|barchart (t (voclc(3), -1200, drop=FALSE]), stack=FALS} i . - :
xlab="Pourcentacs da trarmas distimerol  main=MEilas Classification ascendante hiérarchigue *

-

Analyse des correspondances

|
K
i Copier la derniére table dans le rapport Exporter des résultats dans le rapport *
EOC ;— ‘-’Ocabé Copier le dernier graphique dans le rapport L)
[parchart (E(¥e  pacginer les graphiques en noir et blanc .
| xlab="Pourd } A lexical par study™)
| Dessiner les graphigues-en couleur
! :vac <— wvoecabiy  Ouvrr le fichier contenant le rapport ‘
| |parcharcit {ve  Sélectionner un nouveau fichier pour le rapport....
i-“ | ®lab=" P our e e e i e T T e T lexrical par study"™)

Une premiére fois aller sur le menu Sélectionner un nouveau fichier pour le rapport puis copier la derniére
table ou le dernier graphique dans le rapport.

Pour visualiser chaque mise a jour cliquer sur Actualiser la page courante dans la barre Firefox.

Figure 4 : En téte du rapport généré par R.TeMiS

T —
w Résultats de I'analyse textuelle - Mozilla Firefox

Fichier I::ditioﬂ Affichage Historique Marque-pages Outils ©

| Z Zimbra: Réception (143) _i Nouvel onglet

: Résultats de I'an

file:/// D/ FORMATIONS/ Statistiques/Adt/Ined_2013/Data/Ex_Analyse_EBM_CHN.html

[8) Les plus visités EZ INED: Webd J

Reésultats de 1'analyse textuelle

Corpus importé le 29/11/2013 15:01:38. Langue : en.

Source : fichier tableur D/FORMAT] J3/Data EBM_CHN xls.

1140 documents et 1134 termes.

Options de traitement :

® [gnorer la casse: activé.

* Supprimer la ponctuation: activé.

® Supprimer les chiffres: activé.

* Supprimer les mots vides: désactivé.

o Extraire les radicaux (racinisation): désactivé.

10
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Sauvegarder uniquement le script généré par R Commander

A partir de la fenétre RGui, il est possible de sauvegarder tous les résultats des calculs en cours d’utilisation
(Sauver I’environnement de travail) pour pouvoir les réutiliser par la suite a I'ouverture d’une nouvelle session
R (Charger I’environnement de travail).

TR P — -

Fichier | Edition Voir Misc Packages Fenétres Aide

Sourcer du code R...

Mouveau script
Ouvrir un script...

Afficher le(s) fichier(=)... pns, 'help(}' pour l'aide
Enir l'aide au format HIML.
Charger I'environnement de travail..,

Sauver I'environnement de travail..,

R roui

Fichier Edition Voir Misc Packages Fenétres  Aide

TR Sauver limage d'environnement dans =
'@_Uv| . <t Donnees (0:) » -FDE’ ll'sm 3 - |+¢ | | Rechercher dans : Geoprism A
Organiser » Mouveau dossier ZEEE @
A SMS (Petrus) Ce Nom ° Madifié le Type Taille
: - 19/11/2012 12:05 Dassier de fichiers
. Bibliothéques o : "
i o 19/11/201212:14 Dossier de fichiers
|'5| Documents . . ) )
% H 19/11/2012 12:07 Dossier de fichiers
|e=| Images = 2
R - WS 16/11/201213:53 Dossier de fichiers
& Musique = :
: | IR EBM China.RData 19/11/201215:38 R Waorkspace 94 Ko
BE Vidéos

1% Ordinateur

&, 05(c)

= Donnees (O:

s roat
=l RG. ™

Mom du fichier: EB.I'\.-"I_.Ch:lﬁa:R.Iiata

Type: |Rimages (*.RData)

. Cacher les dossiers Enregistrer l I Annuler
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2 Utilisation du Markdown

Permet de sauvegarder a la fois le script et les résultats dans un rapport. On se positionne sur I'onglet R
Markdown puis on clique sur Générer un rapport

R R Commander EI@

Fichier Edition Données Statistiques Graphes Modéles Distributions  Analyse textuelle  OQutils  Aide

H Donpées; l Zl-iditer “ |_@'u‘u'isualiser ] Modéle:

m R Markdown
y 4
’ -
attM&"} <— "Dictionnaire des termes par nombre d'occurrsnces”

]

corpusVars

Secqry

dict

4 | -
— —

'I\U P

Sortie ( 54 Generer un rapport )
~— e

[Metadata: corpus specific: 4, document level (indexed): 2 -

Figure 5 : Générer un rapport contenant le script et les résultats

> dict <- termsDictionary(dtm, "occurrences”

= attr(dict, "title") < "Dictionnaire des termes par nombre d'occurrences"

= dict
Occurrences Mot vide Supprimé
developed 355
rich 244
romantic 204
beautiful 166
advanced a6
civilized 78
of 76 Mot wvide Supprimé
and 67 Mot wvide Supprimé
small &6
freedom 65
open [
classical 64
high 62
good 59
elegant 57
civilization 51
environment 47
clean 41
welfare 41

12
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Décrire les métadonnées

Menu |Distribution des documents

| Analyse textuelle | Outils  Aide

Importer un corpus...
Afficher le dictionnaire des termes

Gestion du corpus »

Distribution des documents s Tri & plat d'une variable__.
Analyse descriptive du lexigue * Tri croisé de variables. ..
Analyse des correspondances * Evolution temporelle. ..

Classification ascendante hierarchigue *
Exporter des résultats dans le rapport *

Permet de vérifier la distribution des variables que I'on veut utiliser dans les analyses.

Tri a plat de la variable Gender

I %
4§ Tri & plat d'une variable |iJ

Yariable :

City -
State | = |
Study .

MT

Miesure

@ Pourcentages
7 Effectifs absolus

> wvarFreqs

Fender
F M Sum
52 48 100

Dans ce corpus, la répartition des réponses (documents) entre femmes (F] et hommes (M) est assez

équilibrée (52% et 48%).

13
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Décrire le corpus

Menu lAnaIyse descriptive du Iexique|

@ R Commarder O ——

Fichier Edition Données  Statistiques  Graphes Modeles  Distributions _EAn&iy‘setﬂ‘tuei!e] Outils  Aide

I = . == I rt
@ Données: | || corpusWars | ’ / Editer ] [ |5} Visualiser ] m;.m- Sl .
| = Afficher le corpus actif

Script R |R Markdown Dictionnaire des termes

1
Gestion du corpus '
varFregs «- add.rfa :ngns (varFregs) Dictrbiindee daciinsnts b
:ZE;I{ZZ:FIEqS o IR Bilan lexical... Analyse descnptive du leugue 4
absVarFreqs <— table Table de dissimilarité.., Analyse des correspondances '
varFregs <- prop.tab Termes les plus frequents... Classification ascendante hiérarchique *
| (varFregs <- addmargi:i  Termes spécifiques de modalités... Exporter des résultats dans le rapport  * I:
SLLEIVALEDeaS,, | Thitl Analyse de termes choisis... S ia
FREELEAS Termes co-occurrents de termes choisis.., =
o Evolution temporelle de termes choisis... -

Bilan lexical

Affiche, le nombre de termes, le nombre de termes distincts, le pourcentage de termes distincts par
sous partie ou pour I'ensemble du corpus.

i 3 Fane -
@ Bilan lexical — - M

Variable :
iCit_-,r

HState |
[Study

M‘-

Unité d'analyse:

[y | >

(7' Document imoyenne des documents individuels)
@ Modalité (somme par modalités prises globalement)
Creer un graphique avec:

[¥] Total des termes

[¥] Termes distincts

[¥] Hapax

@
[T] Mots longs

[T] Mots trés lengs

[7] Longueur moyenne des maots

Sélectionner une variable et prendre la modalité comme unité d’analyse pour calculer un bilan lexical
(ici sur les réponses des femmes et des hommes) et aussi visualiser le bilan global.

Il est aussi possible de générer le graphique associé.

14
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> WOoC

Total par catégorie

Hombre de termes 2a04.
Hombre de termes distincts 094,
Pourcentage de termes distincts 26,
Hombre de hapax 408.
Pourcentage de hapax 15.
Hombre de mots 2e04.
Hombre de mots longs 1649.
Pourcentage de mots longs 63.
Hombre de mots trés longs 403.
Fourcentage de mots trés longs 15.
Longueur moyvenne des mots 7.

T |

-1 o

[T 5 B e T P T e

2455,

Ta9
-

2.
31.
222,

M
0
0
9
0
.3
0
0
P
0
5
1

21

2455.
1502.
6l.
404 .
la.

Total du corpus
5059,
1134.

22.
672,
13.
5059,
3151.
62 .
807.
16.

7

| T e T o Y e T O Y e Y o T o

(Source EuroBroadMap,

2009)

Sélectionner I'ensemble des documents permet de faire un bilan sur 'ensemble du corpus (ici les

1140 réponses).

On dénombre dans ce corpus 5059 mots dont 1134 mots différents’. Les étudiantes citent moins de
mots différents que les étudiants (694 contre 782).

Sélectionner la variable Document si le corpus a été découpé en unités plus petites a I'importation

(options Découpage du texte) (voir la partie importer un corpus a partir de textes « longs »).

7 . . . .
Cette mesure est un indicateur de « richesse » du vocabulaire

15
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Table de dissimilarité

Calcule la distance du Khi2 entre documents (ici les réponses des étudiants a I'enquéte) (si le nombre

n’est pas trop grand) ou entre modalités d’une variable ou de deux variables qualitatives.

i Dissimilarité entre documents/variables

Variable en ligne !

[Document -
ity | |
|Gender -

Variable en colonne :

|Document =
City l_‘
study |l
|Gender -
I @Aide L J QK J l x Annuler

@ Dissimilarité entre documents/variables

o

Variable en ligne

Ebocumeﬁt -
(City |_‘
Study Il

\Gender -

Variable en colonne:

: pdeivices il
Document -

i
Study

l @Aide ‘ [ J oK H *Annuler

BUS
ENG
HEZ
FOL
5HS

O s e

> di=ss=

2

[T R e

BUS ENG HE& POL

1.3

1.7 1.8

1.8 1.8 1.7

1.8 1.8 1.7 1.7

Le vocabulaire est plus proche entre les étudiants en

sciences sociales (SHS), en santé (HEA) et sciences

politiques (POL)

> di=s

F M
LRT 579 1.4 1.6
BUS 580 1.4 1.4
ENG 578 1.6 1.3
HEA 580 1.4 1.3
BOL 578 1.2 1.3
S5HS 575 1.1 1.4

Les mots cités par les filles sont plus proches des
mots cités par les étudiants en sciences sociales

(SHS) ou sciences politiques (POL)

(Source EuroBroadMap, 2009)
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Termes les plus fréquents ...

Affiche les termes les plus fréquents pour I'ensemble du corpus ou par modalité d’une variable

qualitative donnée (métadonnées).

[ ==
ﬁ Afficher les termes les plus fréquents ﬂ

Mombre de termes a afficher : |10 il

Afficher les résultats selon la variable !

Aucune (ensemble du corpus) -

|Document ‘ ‘

City
iStudy
|Gender -

I &) aide

(S F

[ JDK ” *Annul:er|

On peut choisir le nombre de termes a afficher (10 par défaut).

> freqTerms <- fregquentTerms (dtm, Na, 10)
> attr(freglerms, "title™) «<- "Termes les plus fréguents du corpus"

> fregqTerms
Ccc. globales ¥ glokbal

develop 363 T.2
rich 245 4.8
romant 204 4.0
beaunti lag& 3.3
civil 130 2.6
advanc a7 1.9
of Ta 1.5
eleg 8 1.3
and a7 1.3
clas=sic a7 1.3

attr{,"citle™)
[1] "Termes les plus fréguents du corpus"

(Source EuroBroadMap, 2009)
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Rechercher des co-occurrences

Menu |Ana|yse descriptive du lexique puis| Termes co-occurrents de termes choisis...

Cherche les termes co-occurents a un ou plusieurs termes (mais pas entre ces termes) pour

I’ensemble du corpus ou par sous partie.

-
7% Afficher les co-occurrences de termes

Termes de référence (séparés par une espace) :

romant gentleman|

Mombre de termes 3 afficher -

Afficher les resultats selon la vanable -

=
Study |E|
A1 Gender =
182 Age -
0K ] I Annuler J

Aide

Possibilité de travailler par sous corpus selon les modalités d’une variable.

> coocs <- =2apply({c("romant", "gentleman"), termChisqDist, dtm, 10, =implify=FALSE)
> coocs
Sromant
prolif layer champion unreason manorec natco leader =cilli
6£.240318 6.265567 6.279783 6£.495112 6.640877 6.646129 6.698307 6.725162
contamin flatterrain
6.772554 6.826062
Zgentleman
zlouch prolif layer champion unreason natco leader =cilli
170.1637 175.2150 175.2255 175.2397 175.4550 175.6061 175.6582 175.6851
contamin flatterrain
175.7325 175.7860

(Source EuroBroadMap, 2009)
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Calculer des spécificités

Menu |Ana|yse descriptive du Iexique| puis Termes spécifiques de modalités ...

Permet de repérer le vocabulaire spécifique ou « sur employé » pour chaque modalité d’une variable
qualitative choisie.

' Afficher les termes spécifiques

Afficher les termes spécifiques des modalités de la variable :

Document -

ciy I
Sy

iGender -

()

Afficher les termes qui ont une probabilité inférieure & (%) : lCI

Las)

Me retenir que les termes avec un nombre d'occurrences supérieur 312

Maornbre maximal de termes 8 afficher par modalité 25 il
& Aide [ o OK H ¢ Annuler

On peut réduire le lexique en ne gardant que les termes de fréquence supérieure a un seuil (5 par
défaut).

> attr (specTerms, "title™) «- "Termes spécifigues par Study”
» specTerms
ZLRT

% terme/mod. % mod./terme % global Modalité Global Valeur t Proba.
pretty 1.68 80.0 0.296 1z 15 5.5 0.0000
comfort 0.84 100.0 0.119 3 & 4.3 0.0000
fine 1.26 69.2 0.257 g 13 4.3 0.0000
fashionable 1.54 52.4 0.415 11 21 4.0 0.0000
art 1.68 46.2 0.514 1z 26 3.8 0.0001
prosperous 1.&88 38.7 0.812 12 31 3.2 0.000&
free 0.70 T1.4 0.138 5 T 3.1 0.000%9
leisure 1.68 33.3 0.711 1z 36 2.8 0.0027
arcs 0.56 B6.7T 0.11% 4 & 2.6 0.0046
old 0.98 8.9 0.356 T is 2.4 0.0083
grade 0.42 T5.0 0.073 3 4 2.3 0.0100
easy 0.56 50.0 0.158 4 8 2.1 0.0171
design 0.28 100.0 0.040 2 2 2.1 0.019%9

(Source EuroBroadMap, 2009)
Les termes sont triés par valeur test, les valeurs les plus positives en haut et les plus négatives en bas.

Une valeur test positive indique que le mot est sur représenté (on peut dire aussi sur employé) dans
la catégorie (ici Study), une valeur négative indique qu’il est sous représenté.

Le mot/terme pretty représente 1,68% de I'ensemble des occurrences des mots cités par les étudiants
en ART. 80% des occurrences du mot pretty sont citées par des étudiants en ART. Le mot pretty est
tres spécifique aux étudiants en ART
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Fréquence de termes

On choisit un ou plusieurs termes® pour lesquels on veut connaitre leur fréquence (ici leisure) dans le
corpus et aussi leur spécificité.

[

L@ Frequence de termes. - — w

Terrnes a afficher (séparés par une espace)
Ieisurel

Vanable :

[Document
[State
Studly

] »

1

Mesure a représenter ;
@ Prévalence du terme dans la modalité (= % terme/mod. »)
() Distribution des occurrences entre les modalités [« %5 mod./fterme =)

i Mombre abzolu d'occurrences dans la modalité (« Modalité »)

Afficher:

Titre:  Occurrences du terme %T par é’é‘f

¥ Grouper les résultats par terme
[T Créerun graphique
[ Barres verticales

I~ Barres empilées

| &) Aide | ‘ o OK || ﬁnnmler|

» termFreds
r r leisure

% terme/mod. % mod./terme ¥ global Modalité Global Valeur t© Proba.

BJS 0.64 17 0.71
CAN 0.594 28 0.71
HEG 0.72 13 0.71
SHA 0.72 22 0.71
WUH 0.51 14 0.71

attr(,"title")

a

o=l oo

36
36
36
36
36

0085
.8145
L1289
138l
5988

0.
.21
.55
.55

[ T e R

50

37

-

[1] "Ceoccurrences du terme leisure par city (en % de tous les termes) ™

Le mot leisure a été cité 36 fois. Le terme/mot leisure représente 0,94% des mots cités par les
étudiants de Canton (CAN). 28% des occurrences du mot leisure sont données par les étudiants de
Canton.

Sion a coché Extraire les radicaux a l'importation, il faudra indiquer la forme racine (lemme).
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Menu Analyse des correspondances (AFC)

J,:Ll =1
- A

Importer un corpus...
Afficher le dictionnaire des termes

i Gestion du corpus

. Distribution des documents

| Analyse descriptive du lexique -

| Analyse des correspondances > INETZECTEIEEN

! Classification ascendante hiérarchigue *i Afficher les reésultats de l'analyse_ .
Exporter des résultats dans |e rapport * [ | | | r

yLI111,

il S,

AFC sur un tableau lexical entier (TLE)

L’analyse factorielle des correspondances sur le tableau lexical entier (TLE) met en évidence des mots
co-occurrents et les représente sur des graphiques appelés plans factoriels. La lecture des mots les
plus contributifs aux axes et des concordances permet d’identifier des champs lexicaux ou

thématiques.

Dans la pratique, on sélectionne Aucune (analyse sur le tableau lexical entier) c’est-a-dire que I'on ne
va pas agréger le tableau lexical selon des variables qualitatives.

; = = B
i Réaliser une analyse des correspondances. | —— ﬂ

Agréger le tableau lexical selon des varables :

Aucune (analyse sur le tableau lexical entier) -

iCity ‘

[Study

(Gender -

Supprimer les termes absents de plus de {en % des documents) 89,0 jl

{Les termes présents dans au moins 12 documents seront retenus dans 'analyse.)

5 |

MNembre de dimensions & retenir: | _|_|
[ o] [
——
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[
ﬂ_ Afficher I'analyse des correspondances — — |L.J

Dimensions a représenter :

Axe horizontal : Tj

Axe vertical : ’—_IZ_I—

Dessiner des étiquettes pour Dessiner des points pour:
Variables Variables

[7] Documents [ Documents

Termes Termes

| »

Gender

1

Mombre d'éléments a afficher :

Documents : 25 é
Termes: 25 =

Les plus contributifs ;

@ Auxdeuxaxes () Al'axe honzontal () A |'axe vertical

T T T

Ici les variables (catégories) sont des éléments illustratifs. On peut choisir d’afficher les termes les
plus contributifs (par plan ou axe par axe) et leur nombre.

Figure 6 : AFC sur le TLE - Mots cités par les étudiants interrogés en Chine - Plan 1-2 et éléments contributifs
EuroBroadMap

=
'

| Résumé des axes
Bails

1 2 3
Inertie (% 2.689937 2.465328 2.4433%2 3.
Tnercie cumulfe (3} 2669337 5.184884 7.587536 A0

| Termes lés pliss contributifs du coté negatif de Maxe 1:
| powitivn Contelbution: {8) CQuuiich 14]

lclaswical =1.3857140 B EEI6313 B, EIEVIIE

fecoazic -0, 6752195 5.1306317  5.8684727 “Swopean
lad -3, 3Ed3IT 32805947  5.43876%2

lapeisnt  -1.B416508 3507731 6.030633F

felegann  -1.0733387 3.E2ETHS3  E.1TLDOG

mysterious =L.2I48%31 2. 5074401 3. 9044335

:'.i-b-l‘ll'd'l-i ful =0.3005060 1. 38403%2 2.ET2H0T2 Jinion
IRretty ~1 . 1V5aRA4 1.3445517 1.5445154 |

':-:nld =0, TRA5E72 G 4047211 S 5620744 =

| Documents les plus contributifs du cobs negatil de Faxs 1 ;|

[l Anomn pem kes 25 doomnesis kes pln conirianls ?

| ks avotban

| Termea leg plus contributite du cdté positif de Faxe 1 - fat

FPesivion Comcriburies (%) Soalivé (%) | ™ Lo Shien

Hemall 1.438410% 7.353¢443 13tz | §

;:r.nun'l:-riol 1.011%14& T240r125 17.955796% | E Zholg
[many 2. 05429402 8. 0815303 123150609 E A

SEEOpEan 2.46Ea748 - LOTI0AD §.BES926E o]
dar 8.553T62% 3.B1098B63  B.5ECA0LE
| . 2.0EQ5340 1.2634513  B.2443706 £“"'-‘ .ﬁ'ﬂk':““m
Upepalation  1.4803074 3.27TEESL  T.955153% P PRORSRNES .- SRR 4o/ SR . SOSAS
lpead . BEEE41L 25432566 4.5%87723 apraAnl - gEpan ey
Brign 0.BESTIOE 2.1E6%833 5,83890732 R — ation
- 0. 3630693 Z.5360493  4.0330840 anmn
_Il: Limats 10054756 1. 054005 F. 4204305
HEcotkall 1. 559454 1. 8298127 1. 315201% H"mﬂl‘

soomemically 4.35TH19% 1.39308862  3.B136865 | o |

sEvirsament 0.67TETTL 1.1432404  2.E203070 e Ao

ke 0.EREELTS 0.3691732  2.0631858 | |

Iubi'r.t O.EDOEAAT 0.ZEEEHT  0.53E0031 | L T : ! .

b 2 o 2 4
Chmension 1 {27 %)

(Source EuroBroadMap, 2009)
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AFC sur un tableau lexical agrégé (TLA)

On choisit les variables (ici les caractéristiques des répondants) pour créer le tableau de contingence

(croisant les mots du corpus et les modalités des variables qualitatives).

.
F Réaliser une analyse des correspondances . % |

Agréger |e tableau lexical selon des variables :

I
t (=1
= 15 |
.
99
Supprimer les termes absents de plus de (en % des decuments) : (]

{Les termes présents dans au moins 12 documents seront retenus dans I'analyse.)

5
MNombre de dimensions a retenir : -_I;I

‘ & nide ‘ [ o oK H ﬂnnnurer‘

Ici les modalités des variables contribuent aux axes (elles sont « actives »).

Figure 7 : Plan 1-2 issu de I’AFC sur le TLA-créé avec des variables qualitatives

R R Graphics: Device 2 (ACTIVE) == Il
aeconomically aPretly
w0 |
o
: JAfashionable
‘Eng'S A,, ancient 4 &) fine
democratic Civiliz.e‘fj prosperous ART &
- & gand . arth ol
e technology! jléh HEA o
> good” poitEA can
D ynited------- :EMNKG -----------------------------------------------
2 o A ek BJS,, iFSH,
o~ WUH tlassical
™ A ENG : .
of : eisure
c economy dempcracy‘ elegantl'-
‘@ openk
C :
@ :
g o Aflourish il t_E " amodernization
- civilization
= CSHS
o ‘prosperity
5 T i T
-0.5 0.0 0.5

Dimension 1 (20.3 %)

(Source EuroBroadMap, 2009)
Effectuer une AFC sur le TLA permet de structurer I'ensemble des « mots » en fonction des

caractéristiques des étudiants (ici ville, domaine d’étude et genre) et de répondre a la question Qui
dit quoi ? On peut interpréter plus finement les proximités graphiques entre les mots et les
caractéristiques individuelles en recourant au calcul des termes spécifiques (vu plus haut).
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Classification ascendante hiérarchique

Sur le TLE ou sur les facteurs de I’AFC sur le TLA ou sur les facteurs de I’AFC sur le TLE

En classant ensemble des textes contenant des mots co-occurrents, cette méthode permet de
repérer les thématiques du corpus.

La lecture des termes et des documents spécifiques de chaque classe « aide » a leur donner un
intitulé.

8

a ]
5 Réaliser une classification ascendante hiérarchigue - I&J

@ Utiliser le tableau lexical entier

Supprimer les terres absents de plus de (en % des documents) ' _|_I

(Les termes présents dans au moins 12 documents seront retenus dans 'analyse.)

* Utilizer des dimensions de I'analyse des correspondances

Retenir les dimensions 1 &: _|_|

‘ &) Aide ‘ l of Ok H W.ﬂ.nnmer‘

On peut aussi exécuter la classification sur les axes de la derniére AFC réalisée.

Permet de créer une nouvelle variable (métadonnée) que I'on pourra projeter sur le plan factoriel
d’une AFC sur le TLA
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IR R Graphics: Device 2 (ACTIVE) [F=N[ESH ]

Partie supérieure du dengrogramme des documents

200
|

150
|

Yariance intra-classe
100
I

50
|

On s’aide de dendrogramme pour déterminer le nombre de classes a retenir

" ~

“ré Créer des classes @
Création des classes :
4
Mombre de classes a retenir : 1
Documents spécifigues des classes :
5
Mombre maximal de documents a afficher par classe : 11
Termes spécifigues des classes :
10
Afficher les termes qui ont une probabilité inférieure a (%) : 11

Me retenir que les termes avec un nombre d'occurrences supérieur & : L

Mombre maximal de termes a afficher par classe : L1

o OK | | 9C Annuler | | D Aide




mai 2017

Pour aller plus loin ....

Au vu des premiers résultats, il est souvent nécessaire de refaire des analyses complémentaires
comme la recherche de concordances, de modifier le corpus analysé (création d’un sous corpus,
suppressions de mots) ou d’intervenir dans la lemmatisation qui a été faite automatiquement dans
un premier temps.

Nous décrivons ces opérations dans la partie suivante :

Afficher des concordances

Lire le contexte d’utilisation de certains mots (concordances) est une aide a linterprétation
complémentaire et indispensable a I'analyse des résultats tels que les mots spécifiques, plans
factoriels ou classifications.

Cette étape consiste a restituer les réponses ou parties de textes dans lesquelles un terme donné est
utilisé et donc a restreindre le corpus. Dans I'exemple ci-dessous, on a retenu les réponses contenant
le terme pretty:

Figure 8 : Extrait des concordances du mot pretty dans les réponses des étudiants chinois

74 Corpus actif

Le corpus actif contient 28 documents et 54 termes. - 123
26

23 _ll43
. |49
romantic pretty relaxed 56
77

26 83
modern rich pretty flourishing ar
95

43 103
, , 105

pretty romantic mysterious 131
132

49 133
pretty mysterious 135
139

56 151
187

pretty prosperous 159

(Source EuroBroadMap, 2669)

Cette étape est décrite dans la partie Gestion du corpus.
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Gestion du corpus

-
% R Commander

Fichier Edition Donnges Statistiqgues  Graphes Moedeles  Distributions EAnal_l,'séteu'tuelie] Cutile  Aide

(@ Données:|

corpusyars | [

 Editer || [ Visualiser |

Script R |-R Markdown

Importer un corpus...
Afficher le corpus actif
Dictionnaire des termes L4

lattr (dict, "titlem) <— *
dict

dict <- termsDictionary
attr(dict,

mrirle”) <- "

Charger les variables du corpus
Sélectionner ou exclure des termes...
Recoder une variable temporelle...

Restreindre le corpus

Distribution des documents
Analyse descriptive du lexique

Analyse des correspondances

dict

dict <- termsDictionary(dtm)

Classification ascendante higrarchique

3
.4
k
L5
L3
k

Exporter des résultats dans le rapport

Il s’agit de sélectionner une sous partie du corpus a analyser en fonction des modalités d’une variable
qualitative (métadonnée) ou de sélectionner (ou exclure) des textes contenant des termes spécifiés.

ques  Graphes Modéles Distributions | Analyse textuelle

Outils ~ Aide

[ i’éditer “ @Visualiser ]

Charger les variables du corpus

Sélectionner ou exclure des termes...

Recoder une variable temporelle...

Importer un corpus...

Afficher le corpus actif
Dictionnaire des termes
Gestion du corpus
Distribution des documents
Analyse descriptive du lexique

Restreindre le corpus L4

dtm) ‘

A partir de termes...
A partir d'une variable...
Restaurer le corpus enregistré

ique

3
»
3
3
3
3
ot *

Deux types des conditions sont possibles dans la sélection de sous corpus :

Figure 9 : Condition sur les mots pour la sélection du sous corpus

& Sélectionner ou exclure des termes

(@ Me retenir que ces termes

() Exclure ces termes

Termes (séparés par une espace) :

romantic|

[ of DK

| [ |

Figure 10 : Condition sur les métadonnées pour la

[~
§ PRestreindre le corpus & partir d'une variable

[

Variable :

[city -
Study H

[V Enregistrer le corpus actuel pour |e restaurer plus tard

Choisissez une variable et une ou plusieurs modalités a conserver ;

Modalités

I .

[ of OK H xAnnuler‘

Si besoin, on pourra restaurer le

corpus initial.

sélection du sous corpus
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Modifier la lemmatisation

Il est possible de modifier le lexique issu de la lemmatisation automatique (option Extraire les
radicaux (lemmatisation)) a I'importation du corpus. Pour cela, dans le menu d’importation et il faut
cocher la case Editer la lemmatisation9.

Une fenétre de paramétrage permet d’intervenir sur les regroupements ou de corriger les Termes.

@ T e S e

Mot J OccurrencesJ Terme.Racine | Mot.\ridel =
abundance 1 abund :|
abundant 7 abund '_|
abustle 1 abustl i
academic 4 academic

accidental 1 accidental

acquaintance 2§ acquaint

acracholia 1 acracholi

active 2 activ

admiring 2§ adriring

advance 1 advanc

advanced 96 advanced

aegean 2§ aegean

aestheticizm 1 aestheticism

aesthetics 1 aesthetic

after 1 after

against 2 against

age 2 age

aggressive 2 aggress

aging 9 aging

agreeable 4 agreeabl

aims . aim

air 5 air

all 2 all

alliance 1 allianc

ambitions 1 ambit

amorous ] amorous

amounts 6 amount

an 3 an

ancient 29 ancient

and 67 and

answer 4 ANSWEr

anti 4 anti

arbitrariness 3 arbitrariness

archaic 1 archaic

architect 1 architect

architecture 3 architectur L
-l 1 ——la

[Importer un d'tctionnaire] [Exporter le d'rctionnaire] ‘?d‘f? oK

Il est possible de modifier le regroupement « automatique » des mots ou de changer le terme racine.

(RN & (RIS

council 1 council

countries 40 Icu:uunttl I
country 4 country

ronrtecy 7 rourtecy

? Selon la version de R.TeMIS, charger le package methods avant I'importation avec la commande >library
(methods)
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Importer un corpus constitué de textes « longs »

Dans I'exemple des réponses des étudiants en Chine a la question : « Citez 5 mots ... » nous pouvons
considérer que les documents sont « courts » et qu’ils peuvent étre saisis dans un fichier type
« tableur » contenant en lignes les réponses et en colonnes différentes variables qualitatives comme
le sexe, la ville d’enquéte, .... Au paramétrage de I'importation du corpus, on a donc spécifié que le
fichier était de type tableur.

Si le corpus correspond a un ensemble de documents plus «longs» comme des chapitres
d’ouvrages, des entretiens, des articles ... et que I'on possede aussi des caractéristiques sur ces
corpus, il faut organiser les fichiers comme suit :

Les différents documents constituant le corpus sont des fichiers texte (.txt) et doivent étre placés
dans un seul répertoire ne contenant gue ces fichiers.

Les caractéristiques (métadonnées) sur ces documents peuvent étre saisies dans un fichier de type
« tableur » mais il faudra respecter I'ordre des lignes du tableau qui doit correspondre a I'ordre des
différents documents dans le répertoire.

Ici par exemple on veut analyser I'ensemble des 5 voeux du président de la République aux Francais
(variable textuelle) et on a pour ces 5 textes, le nom du président (ici Francois Hollande) et les années
concernées (2013, 2014, 2015, 2016, 2017).

Figure 11 : Extrait du corpus Veeux présidentiels (ici voeux pour I'année 2013)
| 2013.txt - Bloc-notes

Fichier Edition Format Affichage 7

Mes chers compatriotes,

Fidéle a une belle tradition, je présente & chacune et & chacun d’'entre vous mes veux les plus
chaleureux pour Tla nouvelle année.

En mai dernier, wvous m'avez confié Ta tache de conduire notre pays dans un moment
particuliérement grave. Avec une crise historique, un chémage qui progresse implacablement
depuis prés de 2 ans et une dette record.

Je n'ignore rien de vos inguiétudes. Elles sont légitimes. Et je n’'entends pas vous dissimuler
les difficultés qui nous attendent.Elles sont sérieuses.

Mais ce soir je veux wvous dire ma confiance dans notre avenir: la zone euro a été

sauvegardée et T1'Europe a enfin mis en place les instruments de stabilité et de croissance qui
Tui magquaient.jge résultat semE1a1t% il y a encore & mqis% hors de Eortée. I1 a été atteint.

- e - -~ e aem A e e —— I e e =T mem m~ e

Source http://www.elysee.fr/declarations/article/v-ux-du-president-de-la-republique-aux-francais/

Contenu du répertoire contenant les textes Tableau contenant les caractéristiques sur les textes
Mom num an nom

C 201300 1 2013 Hollande
20146t 2 2014 Hollande
20156 3 2015 Hollande
20166 4 2016 Hollande
20176 5 2017 Hollande

Au moment du paramétrage de I'importation du corpus, il faut spécifier le nom répertoire contenant
les fichiers bruts puis paramétrer le découpage des textes (cad cocher la case) et choisir le nombre de
paragraphes qui correspondra au critere de découpage :
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@R Importer un corpus - &

Importer un corpus a partird'un:
@ Répertoire contenant des fichiers textes bruts
Tableur (CSV, XLS, ODS...)
Fichier(s) XML ou HTML Factiva
Fichier(s) HTML LexisNexis
Fichier(s) HTML Europresse
Fichier(s) Alceste
Recherche sur Twitter

Langue des textes du corpus: Frangais (fr) v

Encodage des fichiers : détecter automatiquement v

ecoupage des textes:

(V] Découper les textes en documents plus petits

Longueur des nouveaux documents paragraphes

Figure 12 : Affichage du corpus Veeux présidentiels (découpé en documents de 5 paragraphes)
R Corpus actif

Le corpus actif contient 37 documents et 1421 termes.

!201 3.ixt

Mes chers compatriotes.

[Fidéle 4 une belle tradition, je présente a chacune et a chacun d”entre vous mes veeux les plus chalevrewx pour la
|

:En mai dernier, vous m’avez confi¢ la tache de conduire notre pays dans un moment particulierement grave. Avec une
:czise historique, un chomage qui progresse implacablement depuis prés de 2 ans et une dette record. Je n'ignore rien de
[vos inquietudes. Elles sont legitimes. Et je n’entends pas vous dissimuler les difficultés qui nous attendent.Elles sont
|sérienses.

Mais ce soir je veux vous dire ma confiance dans notre avenir: la zone euro a été sauvegardée et 'Europe a enfin mis en
iplace les instruments de stabilité et de croissance qui hni manquaient. Ce résultat semblait, il v a encore 6 mois, hors de
;portée_ 1 a été atteint. Ma confiance, elle est surtout dans la France. Je connais le talent de nos entrepreneurs comme
|de nos salariés. Mon devoir, mon premier devoir, mon seul devoir. ¢’ est faire que notre pays avance et que notre
|jeunesse retrouve espoir.

|Crest pourquoi, i ai pris. depuis mon ¢lection, avec le gouvernement de Jean-Marc AYRAULT, trois décisions

| .

\majenres.

nouvelle année.

12013.txt.1

La premiére, ¢ est le rétablissement de nos comptes publics. Je veux désendetter la France. Un effort a été demandé.
Je sais ce qu'il représente apres deja tant d"années de sacrifices. Je vous assure que chaque euro prelevé sera
|accompagné d une lutte drastique pour réduire les dépenses publiques inutiles. L argent des Francais est précieux.
|Chacun d’entre vous le gagne durement. Il doit donc étre au service d'un Etat exemplaire et économe.
La deuxiéme décision, c’est le pacte de compétitivité. Je veux redonner, dés 2013, des marges de mancewvre aux
|entreprises grace a un credit dimpot de 20Mds euros pour leur permettre d embaucher, dinvestir et d”exporter.
:La troisiéme, ¢’ est la maitrise de la finance : la Banque publique d’investissement est créée, la prochaine loi bancaire
nous préservera de la spéculation et la taxe sur les transactions financiéres sera introduite au nivean européen dés
'année prochaine.
|Cette marche en avant ne s est pas faite sans soubresaut ni contretemps. J en conviens. Mais le calendrier que j ai fixé
|c est de faire les réformes maintenant pour sortir de la crise plus vite et plus fort. Ces décisions étaient indispensables,
|elles avaient été trop longtemps différées. Je les ai prises avec esprit de justice.
[Justice fiscale, d"abord. Les revenus du capital sont désormais taxés comme ceux du travail Et il sera toujours
|demandé davantage a ceux qui ont le plus. C'est le sens de la contribution exceptionnelle sur les plus hauts revenus qui
|sera réaménagée, suite 4 la décision du Conseil Constitutionnel. sans changer son objectif.

2013.4xt.2

12017 bt 4
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Pour utiliser les caractéristiques des textes, il faudra importer les données avec le menu Données de
R Commander

' R Commander T— “_ — e e — -
Fichier Edition [E}onnéés Statistiques Graphes Modeles Distributions  Analyse textuelle  Outils  Aide

N jeuded feg,. —
@ Données S LR Modéle: | £ <Pas de modéle>|

Charger un jeu de données...
Script R R Markd, Fusionner des jeux de données...

Importer des données depuis un fichier texte, le presse-papier ou une URL..,
wordcloud (w Données dans les paquets * depuis des données SPSS.. , Tandom. color=F})
1 Jeu de données actif » depuis un fichier 345 xport...
wordolong l:wa Gérer les variables du jeu de données actif * depuis des données Minitab.., .- FAncom. ool o=t
specTerms <- : 25)
attr (specTerm=, "title") <- "Termes spécific‘ depuis des donnges STATA...

specTerms | depuisun fichier Excel...

@ Lire des donnges depuis un fichier, le presse-papi... ﬂ

Maom du tableau de données : DataVH
Noms de variables dans le fichier:  [¥]
Indicateur de dennées mangquantes : NA
Emplacement du fichier de donnges

@ Systeme de fichiers local

1 Presse-papier

() Lien internet (URL)

Séparateur de champs

(7) Espaces

71 Virgules

71 Tabulations

@ Autre  Spécifiez: ,_lk

Séparateur décimal

@ Point [.]

= Virgule []

l & aide

[ & oK ] l x Annuler

Les données (ici data VH) seront chargées dans RCommander, il reste a les charger dans R.TeMiS
pour les utiliser avec le corpus.

5 R Commander e m- - _-1 e ——

Fichier Edition Données Statistigues  Graphes Modéles Distributions [ Analyse textuelle | Outils  Aide

'@ Données:[ DataVH I ,‘_/éditel ” @Visualiser I Moc Impoiteiun o,

Afficher le corpus actif

Script R |R Markdeown W v )

| Charger les variables du corpus

e 3 L PR [

On pourra ensuite utiliser les méthodes de la statistique textuelle décrites dans le document.
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> stopwords ("fr")

Annexe : Lemmatisation de tm : liste des Stopwords

Figure 13 : Liste10 des "Stopwords" de tm (fr)

"dans"
nygm
"mon™
rrq-_lrr
!rtes "
!I'dfl'
ngtée”
"serai™
z" "seraient"
" frf-_lrent’rr
ons" "fussiez"
" Tavez™
" "aurions"
" "Eﬁtes "
= " !I'E-"Jt’ "
!rils "

ngan
nygm

-
"C_{'.JE"
"toifr

"j "
"irées"
"seras"
"étais™
Hsoisfr
"fussent™
"ont"
"auriez"
"eurent™
"eussions
Hlesfr

Figure 14 : Liste des "Stopwords" de tm (en)

[1] "au" "o nawean naam Meagn
[11] "en” M "eux™ miym nyen
[21]) "mais" "me " "méme" "mes" "moi™
[31] rronn HD-JH rrpal-rr rrpasrr HPD-JIH
[41] "SES" rrsonrr PI'S-JIFI' rrtarr rrterr
[51 ] ”'J:I.e " fl'-r‘ros " H'-r‘?otre " fr-,‘rD.JS " !I'c "
[61] "n" magw new nyw nALAT
[7T1] "es"™ Test" "sommes" "ates" "sont™
[E1] "seront™ "serais" "serait" "serions" "serie
[91] "é&taient™ "fus" "fuc" " fiames" "fltes

[101] "soient™ "fusze" "fusses" nEH{E” "fussi

[111] "euss" mauz" ngim nggn "avans

[121] "aurons" "aurez" "auront™ "aurais" "aurai

[131] "avion=" Tawviez" "avaient"™ "eut™ "eiimes

[141] "ayon=" Tayez" "aient™ "ensse™ "ensse

[151] "ecela™ "ocela™ "oet™ "cette Migim™

[161] "guelle™ "gquelles"  "sans™ TEoi™

> stopwords ("en™)

[1] min o "oy "myself”
[10] "your"™ Tyours"™ "yourself"” "yourselves™
[19] "her" "hers" "herself™ rig"

[28] "theirs" "themselves" "what" "which™
[37] "those" namn nigm Lp—
[46] "have" "has" "had" "having"”
[55] "should"™ "could™ "ought " "i'm"™
[64] "they're" "y tgan "youve" ey .
[73] "we'd" mthey'd" mivgam myant11m

821 "aren't" "wasn't" "weren't™ "hasn't"
[91] "won't"™ "wouldn't™ "shan't" "shouldn't"

[100] "that's" "who's" "what's" "here's"

[108] "a" Mann Mihe Wand®

[118] "™until"™ "while™ Taf" Tac”

[127] "between™ "inta™ "through™ "during"”

[136] ”fIDIT." "-Jp” ”down" "in”

[145] "again™ "further" "then" "once™

[154] "how" na1m "any" "Loth"

[163] "some" I Mo e

[172] "than" LTt "rery"

Twe™ "our™
"he™ "him"™
"its" "itself"
frwho " "W'_'lUIT."
"was" "were"
"do™ "does"
"you're" "he's"
"they'we" mirge
"he'll"™ "she'll"™
"haven't" "hadn't"
"can't" "cannot™
"there's" "when's"
"but" wif"m
"by™ "for™
"before” "after”
”U-Jtu" Honfr
"here" "there"
"each" "few™
"not™ "only"™

"des"
"leur™
"nos"
"q'.li"
"tonfr
"l!l’
nirés"
"sera™
Tatait"
Hsoitfr
"E.‘_\,-"Eﬁt"
"aurai®™
"auraient™
Haieﬂ

" "epssiez"
"leurs"

"ours™
"his"
"they™
"t,'_"Li.S "
e
"did"
"she's"
Tyou'd"
e '11"
"doesn't"
"couldn't"™
"where's"
"o
"with"
"abaove"
froff "
"when"
"more"
"own"

ngan
nygin
"notre"
"53"

"t'-_l"

"é"
"érant”
"serons"
"étions"
"soyons"
"E'.:l"
"auras"
"avais"
"E‘.iES"
"eussent"
"q‘.:tel"

"ourselves"
"himself"
"them"
"t'_-lat’"
"been"
"doing™
mipign
e gn
"they'1l"
"don L] i "
"mastn't"
Mhy ' s"
"because"
"about"
"below"
frovern
"where"
"most"
"same"

% pour afficher cette liste, soumettre dans la fenétre R Commander la commande stopwords("fr") ou
stopwords("en") selon la langue.
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"elle"™
nan
"nous"
HBE "
rr-_lnrr
rrn-.fr
Teuis"
"serez"
"éciez™
"zoyez"
rre-_le "
"aura®™
Tavait"
Flait "
"ceci"
"guels"™

mrou”
"she"
"their"
"these"
"being™
"would"
"we're™
"she'd"
"isn't"
frdidnl t”
"let's"
"how's"
magm
"against™
megm
"ander"
"y
"other"
.



